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Resumen

En este artulo se propone un nuevo proceso de dinsno homogneo, el cual permite modelizar patrones de crecimiento que combinan una forma exponencial con una sigmoidal de tipo Gompertz, expresad
terminos de variables continuas en el tiempo. La principal innovade este proceso es que engloba al lognormal y al Gompertz, permitiendo modelizar datos que presentan un comportamiento mixto entre expone
y Gompertz. Para su obteona, llevada a cabo por diferentestados, se ha buscado un proceso asociado a una curva resultante de la comdm#xs mencionadas anteriormente. Adsrse realiza un estudio
amplio del mismo, incluyendo sus caracséicas principales. Finalmente, se lleva a cabo un estudio inferencial basado en muestreo discreto y se incluye wrasalieadatos simulados, ma@stdose su utilidad

para diferentes tipos de comportamientos.

Propuesta de una curva de crecimiento mixto
exponencial-Gompertz

Curva de crecimiento mixtexponencial-Gompertz

Curva de crecimientexponencial Curva de crecimientGompertz
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Aplicacion a datos simulados

Simulacbdn de trayectorias

Trayectorias del proceso mixto lognormal-Gompertz simuladas mediante los al-

Estimaciones (Newton-Raphson) Estimaciones (Mtodo iterativo)

Caso 1 Caso 2 goritmos derivados de la resoldai nunerica de ecuaciones diferenciales es- Caso 1 Caso 2
m=3.19982 m=5.07102 tocasticas (Kloeden et al. (1994)), en 1000 instantes de tiempo, tomados desde m=3.15551 m=5.03648
$/=3.10781 (=1.52482 t, = 0 con saltos de amplitud 0.01. $=3.0181 p=1.5006
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